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Introducéo

Nos ultimos anos, as transformag@es tecnoldgicas impactaram de forma significativa a maneira como os individuos
consomem informacédo e interagem em ambientes digitais. Entre as inovac8es que mais se destacaram nesse
cenario esté a Inteligéncia Artificial (IA), especialmente por meio do Aprendizado de Maquina (Machine Learning),
gue permitiu a criacao de sistemas capazes de identificar padrdes, realizar previsées e personalizar conteddos de
acordo com o perfil de cada usuario.

O interesse crescente pelo tema justifica-se pela presenca cada vez mais marcante do aprendizado de maquina
em servi¢os de streaming, redes sociais e plataformas de comércio eletrdnico. Esses ambientes digitais utilizam
algoritmos para adaptar suas recomendagdes, aumentando o engajamento dos usuarios e influenciando suas
decisbes de consumo.

Tal realidade evidenciou a necessidade de compreender como a personalizacdo, viabilizada por técnicas de IA,
impactou a experiéncia digital, ao mesmo tempo em que levantou debates sobre privacidade e autonomia
individual.

Objetivo

O objetivo desse artigo € analisar a influéncia do aprendizado de maquina na experiéncia do usuario em
plataformas digitais.

Material e Métodos

Este estudo aborda os conceitos fundamentais de Machine Learning e sua aplicagdo préatica, com foco no
funcionamento dos sistemas de recomendacéo.

Foi discutido técnicas de aprendizado supervisionado, ndo supervisionado e por reforco, empregando modelos
como redes neurais, arvores de decisdao, SVM e deep learning.

Por fim, foram discutidos os impactos da personalizagdo no comportamento dos usuarios, bem como os desafios
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éticos e técnicos associados ao uso de algoritmos, incluindo questbes de privacidade, viés e transparéncia,
alinhados as legisla¢des vigentes como GDPR e LGPD.

Resultados e Discussédo

Machine Learning (ML) € um subcampo da Inteligéncia Artificial focado em desenvolver algoritmos que aprendem
padrdes a partir de dados e melhoram seu desempenho autonomamente. Diferente da programagéo tradicional,
onde regras sao fixas, ML permite que sistemas criem suas proprias regras a partir de exemplos, aumentando a
precisdo em tarefas como previséo e classificacéo.

Existem trés tipos principais de aprendizado:

Supervisionado usa dados rotulados para treinar modelos que preveem resultados para novos dados, aplicado em
classificacéo e regresséao;

N&o supervisionado trabalha com dados ndo rotulados para encontrar padrées ocultos, Gtil em agrupamento e
reducdo de dimensionalidade;

Por reforco envolve um agente que aprende a tomar decisfes por tentativa e erro, recebendo recompensas ou
penalidades, eficaz em jogos e robotica.

Modelos comuns usados em personalizacao incluem redes neurais, que simulam o funcionamento do cérebro para
reconhecer padrbes complexos; deep learning, que amplia a capacidade de lidar com dados nédo estruturados
como imagens e textos; arvores de decisdo, que sdo simples e interpretaveis; e maquinas de vetores de suporte
(SVM), eficientes em classificacdo e segmentacdo. Essas técnicas viabilizam recomendagfes dindmicas e
eficientes em ambientes digitais.

A personalizacao por ML transformou plataformas digitais, permitindo que contetddos sejam adaptados as
preferéncias individuais dos usuarios, aumentando engajamento e satisfacdo. Além de melhorar a experiéncia,
isso também impulsiona estratégias de marketing mais eficazes e fidelizagdo de clientes. No entanto, levanta

debates éticos sobre privacidade e uso de dados pessoais.

Os sistemas de recomendacdo sao uma aplicacao central do ML, sugerindo produtos, servicos ou contetdos
baseados no comportamento e histérico do usuério. Eles operam por meio de:

Filtragem colaborativa, que usa semelhangas entre usuarios;
Filtragem baseada em conteldo, que analisa caracteristicas dos itens;
Sistemas hibridos, que combinam os dois métodos para maior precisao e diversidade.

Esses sistemas sdo amplamente usados em plataformas como Netflix, Spotify, redes sociais e comércio
eletrdnico, moldando a experiéncia digital e impulsionando resultados comerciais.

EMCONTREG DE ATIVIDADES CIEWTIFICAS, 28, 2035 LUNDRIMA AMAL - LONDRINA- UROPAR. 2025 155N 2447 -6455

r!l:-'l:-lar hd = ::-.ﬂl: ’ .'-L Fr R 4 :E;:En
1] iy L UneTe e LGl dri Amad I::J-ﬂg'ﬁ-n




0 Encontro de Atividades Cientificas

B3 a 07 de novembio de 20256 Ewvanta DOmnling

A personalizagdo melhora a usabilidade, reduz o tempo de busca e fortalece o vinculo do usuario com a
plataforma, aumentando reten¢éo e interagBes. Porém, também pode criar “bolhas de filtro”, limitando a exposi¢édo
a ideias diversas e potencialmente reforcando polariza¢des. Além disso, a personaliza¢éo focada em maximizar
engajamento pode manipular preferéncias, levantando preocupacdes sobre transparéncia e autonomia.

Os principais desafios éticos e técnicos envolvem a privacidade, ja que grandes volumes de dados pessoais sao
necessarios para recomendacdes eficazes. O uso inadequado desses dados pode causar vazamentos e violacfes
de direitos. Outro desafio é o viés algoritmico, que pode reproduzir desigualdades dos dados de treinamento,
resultando em discriminagcé@o e exclusdo de grupos. A falta de transparéncia dos modelos, especialmente os
complexos como redes neurais profundas, dificulta a compreenséao de como decisGes sao tomadas, afetando a
confianca do usuario.

Além disso, a regulacéo enfrenta dificuldades para acompanhar o ritmo da tecnologia. Leis como o GDPR na
Europa e a LGPD no Brasil buscam proteger os usuarios, mas exigem atualizacdo constante. Para superar esses
desafios, € crucial que desenvolvedores adotem praticas éticas, realizem auditorias contra vieses e garantam
controle efetivo dos dados pelos usuérios, equilibrando inovacdo com responsabilidade.

Concluséo

O aprendizado de méaquina e os sistemas de recomendacédo transformaram a maneira como consumimos
conteudos e produtos online, proporcionando uma experiéncia mais personalizada e eficaz. No entanto, € crucial
gue o uso dessas tecnologias seja feito de maneira ética e transparente, respeitando a privacidade e promovendo
a equidade nos resultados. Para isso, é essencial que empresas e desenvolvedores implementem praticas de
design ético e monitorem constantemente os algoritmos, garantindo que os beneficios da personalizacdo sejam
alcancados sem comprometer os direitos dos usuarios.
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