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Introducéo

A crescente digitalizagdo de servi¢os tornou a seguranc¢a da informacéo um pilar estratégico para as organizacgoes.
Contudo, a sofisticacdo de ameagas como ransomware e Ameagas Persistentes Avancadas (APTs) evolui
rapidamente, visando comprometer dados e infraestruturas criticas. Os sistemas de defesa tradicionais, baseados
em assinaturas estéaticas, mostram-se reativos e ineficazes contra ataques novos (dia zero) e polimérficos, que
alteram seu codigo para evitar a deteccéo.

Como resposta a essa vulnerabilidade, o Machine Learning (ML) oferece uma solucédo robusta e proativa. Em vez
de regras fixas, seus algoritmos analisam grandes volumes de dados para aprender padrées de normalidade e,
assim, detectar anomalias suspeitas que indiqguem uma atividade maliciosa em tempo real. Essa capacidade de
aprendizado continuo e adaptagé@o permite criar defesas inteligentes que antecipam e neutralizam ameacas,
redefinindo o paradigma da ciberseguranca e fortalecendo a protecéo no ciberespaco.

Obijetivo

O objetivo deste trabalho é analisar as aplica¢des de Machine Learning na seguranc¢a da informac¢éo. Para isso,
busca-se compreender como os dados sédo utilizados para a deteccao de ameacas cibernéticas, avaliar a eficacia
de diferentes algoritmos na identificacdo de ataques e, por fim, interpretar os desafios e limitacdes relacionados a
implementacao dessas tecnologias em cenarios reais.

Material e Métodos

Este estudo foi conduzido por meio de uma revisdo bibliografica com abordagem exploratéria, visando desenvolver
familiaridade com o tema. A pesquisa focou em algoritmos de Machine Learning aplicados a seguranga, com
destaque para Redes Neurais e Random Forest. A andlise de eficacia foi fundamentada em um estudo de caso
simulado, que utilizou um dataset publico de ataques de intrusdo para o treinamento e teste dos modelos. O
desempenho dos algoritmos foi mensurado por meio de métricas de avaliagdo padrdo, como precisao, recall e F1-
score, permitindo uma analise quantitativa da capacidade de cada modelo em identificar ameacas. O método
adotado permite que o estudo possa ser replicado para a corroboragéo dos resultados.

Resultados e Discussédo
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A analise de desempenho dos algoritmos revelou resultados distintos, em concordancia com os objetivos
propostos. As Redes Neurais demonstraram a maior eficicia, alcancando 95% de precisdo na deteccao de
ameacas. O algoritmo Random Forest também apresentou um desempenho elevado, com 92% de preciséo.
Outros modelos avaliados, como SVM (Support Vector Machine) e KNN (K-Nearest Neighbors), registraram
precisbes de 78% e 75%, respectivamente. Esses dados indicam que, embora varias técnicas sejam viaveis,
arquiteturas mais complexas como as Redes Neurais sdo particularmente eficientes para identificar padrdes em
ataques cibernéticos, discutindo assim as hipéteses levantadas no inicio do trabalho.

Conclusao

Conclui-se que o Machine Learning é uma ferramenta de alta eficacia para a deteccao e mitigagdo de ameagas
cibernéticas. O estudo refor¢ca que a qualidade dos dados utilizados para treinamento tem um impacto direto na
precisdo dos resultados dos modelos. Além disso, evidencia-se a necessidade de atualizacdo continua, sendo
fundamental adaptar os modelos constantemente para que possam reconhecer e combater novas ameacas de
forma eficiente.
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